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Oz

Bitki hastaliklarinin erken teshisi urun kayiplarinin azaltilmasinda belirleyicidir. Bu
calismada domates yapraklarina ait on siniftan olusan goruntulerle EfficientNet-B0,
MobileNetV3 ve ResNet-50 modelleri karsilastirilmistir. Laboratuvar ortami goruntulerine
ek olarak Konya'daki seralardan toplanan 3.200 saha goruntusu ile modellerin gercek
kosullardaki basarimi sinanmistir. Veri artirma ve alan uyarlamasi uygulanan
EfficientNet-B0 modeli saha verisinde %91,8 dogruluk elde etmistir. Model bir mobil uygulamaya
entegre edilerek ciftcilerin kullanimina sunulmustur.

Anahtar Kelimeler: bitki hastaliklari, goruntu siniflandirma, EfficientNet, akilli tarim, mobil
uygulama

Classification of Tomato Leaf Diseases with Lightweight EfficientNet-Based Models

Early diagnosis of plant diseases is decisive in reducing crop losses. This study compares
EfficientNet-B0, MobileNetV3 and ResNet-50 on images of tomato leaves in ten classes. In addition to
laboratory images, 3,200 field images collected from greenhouses in Konya were used to test
performance under real conditions. With data augmentation and domain adaptation, EfficientNet-B0
achieved 91.8% accuracy on field data. The model was integrated into a mobile application made
available to farmers.
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1. Giris

Bu bolum demo amacli ornek metindir. Calismanin motivasyonu, literaturdeki bosluk ve
katkilar bu bolumde ayrintili olarak aciklanir. Yontemin gerekcesi ve onceki
calismalarla iliskisi tartisilir. Yontemin gerekcesi ve onceki calismalarla iliskisi
tartisilir. Yontemin gerekcesi ve onceki calismalarla iliskisi tartisilir. Yontemin
gerekcesi ve onceki calismalarla iliskisi tartisilir. Yontemin gerekcesi ve onceki
calismalarla iliskisi tartisilir. Yontemin gerekcesi ve onceki calismalarla iliskisi
tartisilir.

2. Materyal ve Yontem

Veri kumesi, on isleme adimlari, model mimarisi ve deney duzenegi bu bolumde sunulmustur.
Veri kumesi, on isleme adimlari, model mimarisi ve deney duzenegi bu bolumde sunulmustur.
Veri kumesi, on isleme adimlari, model mimarisi ve deney duzenegi bu bolumde sunulmustur.
Veri kumesi, on isleme adimlari, model mimarisi ve deney duzenegi bu bolumde sunulmustur.
Veri kumesi, on isleme adimlari, model mimarisi ve deney duzenegi bu bolumde sunulmustur.
Veri kumesi, on isleme adimlari, model mimarisi ve deney duzenegi bu bolumde sunulmustur.
Veri kumesi, on isleme adimlari, model mimarisi ve deney duzenegi bu bolumde sunulmustur.

3. Bulgular ve Tartisma

Elde edilen sonuclar tablolar ve sekillerle karsilastirmali olarak verilmis,
sinirliliklar tartisilmistir. Elde edilen sonuclar tablolar ve sekillerle
karsilastirmali olarak verilmis, sinirliliklar tartisilmistir. Elde edilen sonuclar
tablolar ve sekillerle karsilastirmali olarak verilmis, sinirliliklar
tartisilmistir. Elde edilen sonuclar tablolar ve sekillerle karsilastirmali olarak
verilmis, sinirliliklar tartisilmistir. Elde edilen sonuclar tablolar ve sekillerle
karsilastirmali olarak verilmis, sinirliliklar tartisilmistir. Elde edilen sonuclar
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tablolar ve sekillerle karsilastirmali olarak verilmis, sinirliliklar
tartisilmistir. Elde edilen sonuclar tablolar ve sekillerle karsilastirmali olarak
verilmis, sinirliliklar tartisilmistir.

4. Sonuc

Calismanin temel bulgulari ozetlenmis ve gelecek calismalar icin oneriler sunulmustur.
Calismanin temel bulgulari ozetlenmis ve gelecek calismalar icin oneriler sunulmustur.
Calismanin temel bulgulari ozetlenmis ve gelecek calismalar icin oneriler sunulmustur.
Calismanin temel bulgulari ozetlenmis ve gelecek calismalar icin oneriler sunulmustur.
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